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DATA & CLOUD

Expertise

Fort de plus de 20 ans d'expériences en architecture technique, avec pour domaines d'expertise le Cloud, la Data Science et
les architectures Big Data, DATA & CLOUD Expertise vous apporte son savoir-faire dans le cadre de ses missions, et

notamment:

Expertise Cloud
Move2Cloud, Optimisation
des colts, Serverless, etc.

Conseil & Audits

BDD, performance, passage
a I'échelle, DevOps, etc.

FinOps
Démarche, Optimisations,
Outillage (Showback, etc.)

Data Science
Extraction, Stockage,

Intelligence artificielle, etc.

POUR EN SAVOIR PLUS : CONTACT@DATA-AND-CLOUD.COM - 06.86.98.15.80

Architecture
Cloud / OnPremise / Hybride,
Traditionnelle / BigData, etc.

Formations
Cloud, Data Science,
BigData, Databases, etc.



PORTFOLIO DATA SCIENCE / DATA ENGINEERING / CLOUD

Exemples de projets Data Science % Data Engineering ]’g et Cloud ﬁ menés ces 5 dernieres années.

DATALAKE DANS LE CLOUD AWS == ‘g
AWS 53, STEP FUNCTION, LAMBDA, CLOUDFORMATION, ATHENA, GLUE, SNS, CLOUDWATCH, ORACLE

Structuration du Datalake sur le Cloud AWS, fédérant et centralisant diverses datasources SOITEC (MES,
SCADA, SCP, ERP, etc.), et premiers use-cases d'analyse des rendements (Athena, SAS JMP), et des
détracteurs dans la consommation d'eau (Redshift, PowerBl).
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DETECTION DE DEFAUTS &
DEEP LEARNING (TENSORFLOW, TF.DATA)

Classification d'images pour une détection automatique de défauts rares et/ou peu marqués.

No wave Standard wave Wild wave Standard wave
avec amorce wild wave
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DETECTION DE DEFAUTS &
TRAITEMENT D'IMAGES (CONVOLUTION, SOBEL, OPEN/CLOSE)

Analyse d'images de contrastes variés, afin d'évaluer automatiquement le nombre de picots de diverses
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DEVELOPPEMENT D'UN FW DE ML-OPS POUR LE (LOUD AWS 1= ‘G

MLFLOW, DOCKER, AWS (ECS, FARGATE, CLOUDFORMATION)

Socle technique partagé a destination des applications de Data Science et des besoins serverless, visant

accélérer les déploiements, homogénéiser les architectures techniques, imposer certains standards
d'industrialisation (supervision, sécurité, etc.), tout en réduisant les colts de BUILD et de RUN. Ce framework

est compatible avec ML-Flow, et permet de mutualiser les ressources de Tracking.
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DETECTION DE BULLES &
TRAITEMENT D'IMAGES (CANNY), APPROCHE STATISTIQUE & CLUSTERING (DBSCAN)

>— Applications

ML-Ops
Framework

Automatisation de la détection de bulles sur des plaques afin de limiter les inspections manuelles.

CLASSIFICATION DE PLAQUES &
MACHINE LEARNING (RANDOMFOREST), DEEP LEARNING (CNN)

Transcription de cartographies de défauts en "features" servant d'entrée a des algorithmes de classification

supervisés.
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ANALYSE DE CONTENTIONS &
SEABORN, PLOTLY

Accompagnement des métiers dans leurs analyses, via des travaux d'extraction et de visualisation de la
data.
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DETECTION DE RAYURES &
TRAITEMENT D'IMAGES & CLUSTERING (DBSCAN)

Détection de fines rayures sur des prises de vues obliques en lumiere naturelle de plaques.
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SMART SAMPLING 1= %
ORACLE, AWS STEP FUNCTION, LAMBDA, CLOUDFORMATION, SNS, CLOUDWATCH

Architecture et industrialisation d'un prototype de Sampling intelligent des plaques dans une solution mixte
on-premise / Cloud AWS.
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VALIDATION DU POLISSAGE &
DEEP LEARNING, MACHINE LEARNING, CLUSTERING, TRAITEMENT D'IMAGE, DATA AUGMENTATION

Etude de I'automatisation de la mesure du polissage des plaques. Diverses méthodes de traitement
d'images (Sobel, Open/Close, Kernel, etc.) ou de Deep Learning (CNN) pour extraire I'information de la limite
de polissage depuis les images, puis utilisation de cette information pour alimenter des algorithmes de
Machine Learning, supervisés (classification du polissage) ou non (sélection de mesures).

N

ANALYSE DE SIMILARITE SUR UNE BASE PARTITIONNEE &
DATABRICKS, SPARK-ML, TF-IDF, DISTANCE COSINUS

Utilisation de Spark-ML pour traiter des données a I'échelle (ex. : TF-IDF, calcul de similarité pour des

systemes de recommandation, etc.).

4o 4o e +
|userl|userz2| sim_cosinus|
PR FRE—— Fom e +
| 128| 211] e.@9226097313475812|
| 154| 349|e0.028194193721730043 |
| 1| 354| e.2838671546501407|
| 347] 428| e.18073922282301275|
| 182] 531| e.@9545253299518274|
PR FRE—— Fomm e +
only showing top 5 rows

== Physical Plan ==
*¥(1) InMemoryTableScan [userl#2@@9L, user2#2010L, sim_cosinus#2811]
+- InMemoryRelation [userl#2009L, user2#2010L, sim_cosinus#2811], StoragelLevel(disk, memory, 1 replicas)
+- *(1) Project [i#20@3L AS userl#2ee9L, j#2eedL AS user2#2elal, wvalue#2085 AS sim_cosinus#2911]

+- Scan ExistingRODD[i#2@e3L,j#2ee4L,valus#2pes]

RECONNAISSANCE D'IMAGES VIA DES CHAINES DE MARKOV %
RESEAUX BAYESIENS - CHAINES DE MARKOV CACHEES

Etablissement d'une matrice de probabilités de transitions, puis inférence basée sur le calcul des

vraisemblances de séquences d’'observation.

-l BN !l II
]
w
> I I P>
- (| | 0 5 10 15 0 pict £
—H I| III || Il'nl Il'ul
III |II III II'.I '.II ) ) o e g idpatt ---Ed--. inans

REK

2020

2020

2020



STREAMING BIG DATA j== 2020
KAFKA, ZOOKEEPER, SPARK STREAMING, ORACLE

Refonte architecturale, conception et développement, d'une solution historique vers une solution Big Data
pour assurer le passage a I'échelle (gestion de plusieurs milliers d'événements par seconde) et la résilience.
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IDENTIFICATION DE LOCUTEURS & 2020
SPECTROGRAMME, MFCC (LIBROSA), CLUSTERING

A partir d'une bande son, reconnaissance des différents locuteurs au fil du temps. Extraction d'informations
depuis un signal audio, alimentant un algorithme d'apprentissage non-supervisé.
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ANALYSE D'ARTICLES WEB & 2019
NLP (SPACY)

Extraction automtisée de qualificatifs/catégories des articles de la base Wikipedia.

REPORTING WEB j& ﬁ 2019
KAFKA, SPRING BOOT, CASSANDRA, CLOUD AWS SERVERLESS

Migration et fiabilisation d'une application vers une solution Cloud AWS Serverless pour réduire ses co(ts.
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MIGRATION & PARTITIONNEMENT ORACLE y& 2019
ORACLE RAC EXADATA

Partitionnement et montée de version du SGBD Oracle (10 To de données et tables de 40 milliards
d'enregistrements) vers un cluster Oracle RAC Exadata.

SUPERVISION APPLICATIVE & 1= 2018
TIMESERIES, STATISTIQUES, JAVA

Supervision applicative d'un SCADA basée sur une analyse statistique de I'activité de I'application.
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BIM - BUILDING INFORMATION MODELING y= ‘g 2018
AUTODESK API VIEWER, SPRING BOOT, AWS RDS POSTGRESQL

Démonstrateur pour un salon de l'interfacage d'une solution de BIM avec des outils de GMAO.

AUDIT DE PERFORMANCE ET CONTENTIONS DU SGBD ORACLE j= 2018
ORACLE RAC, .NET C#, QUARTZ, ELK

Analyse de divers composants applicatifs (Database Oracle, code C#, ordonnanceur Quartz), et mise en
avant de contentions dans |'utilisation d'Oracle.
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COMPETENCES & CERTIFICATIONS
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Architect
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Thématique

Data
Science

(il

Data
Engineering

!
[~

Cloud

y

Oy Y

AZURE
DATA SCIENTIST

aws@
certified

aws@
certified

DevOps
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Machine
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PROFESSIONAL SPECIALTY

& databricks
Microsoft
CERTIFIED

SpE

ASSOCIATE

Domaine

Apprentissage & Inférence

Extraction d'informations

Data Viz

DevOps & MLOps

Ingestion & Processing

Stockage SQL

Stockage NOSQL

Développement

Monitoring

Amazon Web Services

Microsoft Azure

Google Cloud Platform

Management équipe/projet
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& databricks

dbt.

® ﬂhe Open Group
gertified

TOGAF®9
Foundation

Principales technologies

Machine/Deep Learning (SK-Learn, TensorFlow), Timeseries (ARIMA), Bayésien (pyAgrum)

Traitement d'images (OpenCV, SK-Image), NLP (Spacy, NLTK), Scraping (Beautiful Soup)

Frameworks Python (Matplotlib, Seaborn, Altair, Plotly) et Web (D3.js), Tableau, PowerBI

CI/CD (GIT, Gitlab, Jenkins, Sonar, Nexus), laC (CloudFormation), Docker, MLFlow, DVC

Kafla, dbt, Databricks Spark, Stack Hadoop (Zookeeper, Airflow, Hive, ...), Beam, Talend

OLTP (Oracle, Postgresql), OLAP (Snowflake, Lakehouse, Redshift, Synapse, BigQuery)

Colonne (Cassandra, HBase), Document (MongoDB), Graphe (Neo4)), Clef/valeur (Redis)

Nombreux langages (Python, Java, .Net C#, C++, SQL, PL/SQL), Tests (xUnit, TDD), Patterns

CloudWatch Logs / LogsInsight, ELK & OpenSearch, TIG (Telegraf, InfluxDB, Grafana)

Lambda, Step Functions, Glue, Kinesis, EMR, S3, DynamoDB, Athena, Fargate, Sagemaker

Data Factory, Event Hubs, Synapse, Stream Analytics, Azure Databricks, ML Studio

Cloud SQL, Cloud Spanner, Firestore, Bigtable, BigQuery, Dataflow, Dataproc, Composer

Management RH, Gestion de projets (budgets, KPI, etc.), Méthodes agiles (Scrum, Kanban)


https://www.credly.com/badges/31284909-0380-4fa7-a4e5-b3e7e4595989/public_url
https://www.credly.com/badges/31284909-0380-4fa7-a4e5-b3e7e4595989/public_url
https://www.credly.com/badges/0c27d237-61f0-4fc9-be81-e3a0f9206ee9/public_url
https://www.credly.com/badges/0c27d237-61f0-4fc9-be81-e3a0f9206ee9/public_url
https://www.credly.com/badges/503c2590-fa7f-4d10-8ef3-9e1cacee3fba/public_url
https://www.credly.com/badges/503c2590-fa7f-4d10-8ef3-9e1cacee3fba/public_url
https://www.credly.com/badges/f071d7ec-020d-4f3a-aa91-b8c026047388/public_url
https://www.credly.com/badges/f071d7ec-020d-4f3a-aa91-b8c026047388/public_url
https://www.credential.net/55c7d6b8-d099-4ce6-a97a-429dea32aba7
https://www.credential.net/55c7d6b8-d099-4ce6-a97a-429dea32aba7
https://www.credential.net/6765556c-b332-4815-8e4c-d2e12327f558
https://www.credential.net/6765556c-b332-4815-8e4c-d2e12327f558
https://www.credly.com/badges/953db87c-f5cb-43b4-b399-3d97ad4ee8e3
https://www.credly.com/badges/953db87c-f5cb-43b4-b399-3d97ad4ee8e3
https://www.credly.com/badges/693c762f-25d6-4464-9030-78e0aa503586/public_url
https://www.credly.com/badges/693c762f-25d6-4464-9030-78e0aa503586/public_url
https://www.credly.com/badges/3c45a165-db89-4aad-a3e1-315a8f438fc7/public_url
https://www.credly.com/badges/3c45a165-db89-4aad-a3e1-315a8f438fc7/public_url
https://credentials.databricks.com/f64281f4-55bb-413c-a59e-1e5eef3bd990
https://credentials.databricks.com/f64281f4-55bb-413c-a59e-1e5eef3bd990
https://credentials.databricks.com/56005c3e-ca91-4dfd-8979-0b16b20c6718
https://credentials.databricks.com/56005c3e-ca91-4dfd-8979-0b16b20c6718
https://credentials.getdbt.com/7019523b-ba6f-4d82-825a-66a670446133
https://credentials.getdbt.com/7019523b-ba6f-4d82-825a-66a670446133
https://achieve.snowflake.com/504a5707-9379-4a44-9fd2-9b54c70d010e
https://achieve.snowflake.com/504a5707-9379-4a44-9fd2-9b54c70d010e
https://www.credly.com/badges/901421a6-231d-4f1b-9c0e-7d34af7ed860/public_url
https://www.credly.com/badges/901421a6-231d-4f1b-9c0e-7d34af7ed860/public_url

